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Kunstig intelligens — Hva er det egentllg?

O «Atrtificial Intelligens» - Al
O Begrep siden 1950-drene
O Store norske leksikon (snl.no):

«Kunstig intelligens er informasjonsteknologi som justerer sin
egen aktivitet og derfor tilsynelatende framstar som
intelligent.»

«Man sier ofte at en datamaskin som er i stand til 3 lgse
oppgaver uten a fa instruksjoner fra et menneske pa hvordan
den skal gjgre det.»

To typer:
Regelbaserte modeller (ekspertsystemer)
Datadrevne modeller (maskinlaering)




Maskinlaering — Nevrale nett

Biologisk inspirasjon
Cellelegemet
Dendritter Foretar en avgjgrelse ut fra
Inngangstrader som sammensetningen av signalene hidden layer
fanger opp signaler  til dendrittene og sender dette
fra andre nevroner  til aksonene
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(matematisk formel)

https://subscription.packtpub.com/book/big_data_and_business_intelligence/9781788397872
/1/ch01lvilsec9/inspiration-for-neural-networks



Hvorfor kommer kunstig intelligens ng,
selv om begrepet er over 60 ar?

Tre viktige ting pa en gang:

O Tilgang til kraftige datamaskiner
O Tilgang til store mengder data
O Nye og forbedrede algoritmer TRENING

PROSESS

VALIDERING

TESTING

Internet of Things



Dyp laering — Dype nevrale nett

O Mange lag i det nevrale nettet
O Krever stort datasett for trening

O Kan gi bedre resultater en «tradisjonell»

maskinlaering

O Egenskapsuttrekking gjgres automatisk

Machine Learning
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Input Feature extraction Classification Output

Deep Learning
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Input Feature extraction + Classification Output
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Mange lag i det
kunstige nevrale nettet
= Dypt nevralt nett

https://towardsdatascience.com/why-deep-learning-is-needed-over-traditional-machine-learning-1b6a99177063
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Hvor kan kunstig intelligens brukes?
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O Overalt! (Nesten... ©)

O Dyp leering SPESIELT bra i:

» Bildebehandling
= Klassifisering av objekter ->
= Segmentering
= Klassifisering av ob
« NLP — Natural Language Processing
= Analyse av naturlig sprak

 Talegjenkjenning

ar | B
1
% //
| SRV VA£G it

O For gvrig: Der man kan samle store mengder data (gjerne fra flere kilder) av
god kvalitet finnes et stort potensiale for gode resultater ved bruk av kunstig
intelligens.

https://towardsdatascience.com/why-deep-learning-is-needed-over-traditional-machine-learning-1b6a99177063



Hvorfor bgr du kunne mer om kunstlg mtelllgens?
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O Potensiale for verdiskaping:
» Forsta HVOR kunstig intelligens kan benyttes

- Forstd forutsetningene som ma til for at dette skal gi et
godt resultat

O Kan veere ngkkelen til & Igse mange av
samfunnsutfordringer

O Forsta hvordan dette pavirker menneske og samfunn
O Veere bevisst bade etiske og juridiske problemstillinger




Stavanger Al Lab

O En node for samarbeid mellom industri,
offentlig virksomhet og akademia

O Forankret ved Universitetet i Stavanger

O Forskning, utdanning og innovasjon |
Kunstig intelligens (KI)
(eng.:) Artificial intelligence (AI)
Maskinlzering, dyplaering,
Data Science, robotteknologi




Hvorfor Stavanger Al Lab?

O Synliggjare all Al-relatert forskning,
utdanning og innovasjon pa UiS

O Tilrettelegge for godt samarbeid med
industri og offentlig virksomhet

O Stimulere til innovasjon

O Tilrettelegge for Etter- og
Videreutdanningstilbud (EVU) innen Al




Forskning, utdanning og faglig samarbeid

Research groups ) Education ) Collaboration )



Research groups
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BMDLab - Biomedical data analysis Cybernetics and Systems Biology Information Access and Atrtificial Computer Networks (ComNet)
laboratory) Laboratories) Intelligence (IAl)) Research Group)
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Data-centered and Secure Applied Al and machine learning Cognitive Lab) Relab: Reliable Systems Lab)
Computing) for energy and petroleum
engineering)



BMDLab — Biomedical data analysis laboratory

At BMDLab we deal with biomedical data analysis and medical applications. We
employ signal- and image processing, machine learning, artificial intelligence and
statistical analysis.

NEWBORN SURVIVAL

Al for newborn survival

At BMDLab we are using signal and image processing and artificial intelligence on signals
and video data collected during labor and during newborn resuscitation with the aim of
increasing newborn survival and reducing long term damage. [*]

The NEEDED project

5ing signal processing to develop new methods for analyzing data from the largest health survey of its kind to date

with a Moyo heart rate monitor.

CARDIOLOGY AND RESUSCITATION

Smartphone use in CPR

How can the camera on your smartphone help in a cardiac arrest emergency? [+]

Universitetet
L[ i Stavanger



Information Access and Artificial Intelligence (IAl)

- Jeg tror ikke folk er kiar over at sekemotor-tjenestene ikke er gratis. Man betaler ved & dele av sin personlige informasjon, og man ma stole pa at de som lagrer

informasjonen ikke misbruker den, sier professor Krisztian Balog. (Foto: Mari Lavas)

- Sokemotorer er verdens mest brukte
form for kunstig intelligens

BAKGRUNN: Vi stiller storre krav til at sokemotorer skal tilpasses vare behov. Vi vil ha informasjon med en gang og den skal
veaere relevant. Men hva er det som bestemmer hva som ligger overst i treffene vi far? Kunstig intelligens.

Krisztian Balog

Entity-

Oriented
Search

@ Springer Open
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Home  Mission Tryit Team

Fake news spreads 2
100 times further than vinay setty

the trUth CEO / Founder

The spread of falsity has implications for our democracies, our
economies, our businesses, and even our security.

How is your newsroom dealing with misinformation?




stavanger.al sail@uis.no
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